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1.ID-POS分析でのスモールPDCAの薦め

ID-POS分析：

• 顧客を起点にした分析(ID-POS分析） ⇔ 商品を起点にした分析（POS分析）

• People Based Marketing、People Driven Marketing

• 顧客と商品は同値（顧客 即 商品、商品 即 顧客）⇒ PLSA

スモールPDCA（POC)：仮説構築

• 顧客：1万人（10万人⇒拡大推計）

• 期間：6ケ月間（リピートを考慮）

• データ：200MB/店舗/3年
• 600万行（250万行：時間なし）×1,000列

• 仮説にAI、検証にAI、アクションにAI

ビッグPDCA(実践）：

• 平均+標準偏差（ちょっと上）からスタート

• 標準偏差以上（S領域）

• 平均-標準偏差（ちょっと下）

• 標準偏差以下（Z領域）、ここは最後
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F(頻度）



AIと仮説検証
(PDCAへのAIの適用）

頻度 ランク 2627 100%

13.7 S 148 6%

4.3 A 640 24%

2.0 B 435 17%

1.0 Z 1404 53%
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2.AIの視点を入れた仮説検証のポイント

判別のAI：PLSA

予測のAI：DL

推論のAI：BN

• PLSA （ Probabilistic Latent Semantic

Analysis： 確率的潜在意味解析）

• 商品と顧客を同時に分析し、確率的(ソフト）にクラスター

を作り上げるAIのアルゴリズム

• DL（Deep Learning：深層学習)

• 実践に向けて、需要予測をするためのAIのアルゴリズム

• 数値予測や顧客、商品スコアの推論に適している。

• BN（Bayesian Network：ベイジアンネットワーク）

• 実践した結果得られた学習データをもとに、様々な推論を

行い、仮説の改善につなげるためのAIのアルゴリズム

• PLSAと相性がよく、組み合せて活用すると、より精度の

高い推論が可能

ポイント：

• 学習データの構築：やってみないとわからないことが多い

• ID-POSデータから学習データへの変換

• チューニング：学習パターン、学習回数

People Based Marketing
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3.PLSAの適用事例：判別のAI

Visual Mining Studioの機能 "二項ソフトクラスタリング" を利用
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顧客ランクと商品：水

ランク Z1 Z2 Z3
S 100% 0% 0% 99%
A 100% 73% 6% 21%
B 100% 45% 54% 1%
Z 100% 9% 81% 9%

ランク Z1 Z2 Z3
100% 100% 100%

S 0% 0% 73%
A 79% 9% 22%
B 15% 26% 0%
Z 5% 65% 5%

商品名 Z1 Z2 Z3

1 銘水ケース販売 100% 0% 100% 0%
2 森の水だよりケ－ス販売 100% 0% 100% 0%
3 世界のＫｉｔｃｈｅｎから５種ベリーと天然水 100% 0% 100% 0%
4 南アルプスの天然水 100% 0% 100% 0%
5 サンペレグリノ 100% 29% 71% 0%
6 天然水南アルプス　ケース 100% 29% 67% 4%
7 おいしい水富士山　ケース販売 100% 34% 56% 10%
8 ミネラルウォーターケース販売 100% 0% 54% 46%
9 い・ろ・は・す　みかん 100% 23% 46% 32%
10 おいしい水プラスカルピスの乳酸菌 100% 32% 45% 23%
11 ソラン・デ・カブラス 100% 56% 44% 0%
12 ミネラルウォ－タ－ 100% 41% 43% 16%
13 い・ろ・は・す 100% 37% 43% 20%
14 い・ろ・は・す　もも 100% 29% 43% 28%
15 朝摘みオレンジ＆南アルプスの天然水 100% 47% 37% 16%
16 コントレックス 100% 43% 28% 28%
17 伊藤園　進化する水　水素水 100% 25% 27% 49%
18 ヨーグリーナ＆南アルプスの天然水 100% 47% 26% 26%
19 おいしい水 100% 37% 25% 38%
20 水素水 100% 8% 24% 68%
21 スパ－クリングウォ－タ－ 100% 33% 23% 43%
22 深層水２５０ 100% 78% 22% 0%
23 ヴィッテル 100% 19% 21% 60%
24 おいしい水富士山 100% 41% 18% 41%
25 天然水南アルプス 100% 36% 18% 46%
26 森の水だより 100% 0% 11% 89%
27 銘水 100% 67% 8% 24%
28 富士山のバナジウム天然水 100% 83% 8% 9%
29 天然水 100% 96% 4% 0%
30 温泉水 100% 44% 2% 54%
31 ナノ水素水 100% 29% 0% 71%
32 おいしい水ケース販売 100% 100% 0% 0%

商品名 Z1 Z2 Z3
100% 100% 100%

1 天然水南アルプス 45% 32% 52%
2 おいしい水富士山　ケース販売 5% 11% 1%
3 おいしい水富士山 17% 11% 16%
4 おいしい水 8% 8% 7%
5 い・ろ・は・す　もも 3% 5% 2%
6 い・ろ・は・す 3% 5% 2%
7 天然水南アルプス　ケース 1% 4% 0%
8 ヨーグリーナ＆南アルプスの天然水 4% 4% 2%
9 朝摘みオレンジ＆南アルプスの天然水 3% 3% 1%
10 おいしい水プラスカルピスの乳酸菌 2% 3% 1%
11 い・ろ・は・す　みかん 1% 2% 1%
12 コントレックス 2% 2% 1%
13 南アルプスの天然水 0% 1% 0%
14 ヴィッテル 1% 1% 2%
15 世界のＫｉｔｃｈｅｎから５種ベリーと天然水 0% 1% 0%
16 ミネラルウォ－タ－ 1% 1% 0%
17 伊藤園　進化する水　水素水 1% 1% 1%
18 森の水だより 0% 1% 5%
19 スパ－クリングウォ－タ－ 1% 1% 1%
20 ソラン・デ・カブラス 0% 1% 0%
21 サンペレグリノ 0% 0% 0%
22 水素水 0% 0% 1%
23 ミネラルウォーターケース販売 0% 0% 0%
24 銘水 1% 0% 0%
25 天然水 1% 0% 0%
26 富士山のバナジウム天然水 0% 0% 0%
27 森の水だよりケ－ス販売 0% 0% 0%
28 銘水ケース販売 0% 0% 0%
29 深層水２５０ 0% 0% 0%
30 温泉水 1% 0% 1%
31 ナノ水素水 1% 0% 2%
32 おいしい水ケース販売 0% 0% 0%

Ｐ（Z｜X）、P(Z｜Y)

• 商品、顧客の構成

• 特徴が見れる

Ｐ（X｜Z）、P(Y｜Z)

• クラスターの構成

• 重点が見える



参考：特許検索：PLSA（確率的潜在意味解析）
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特許庁：
• https://www.j-

platpat.inpit.go.jp/web/all/top/BTmT

opSearchPage.action#

• PLSAで検索：

• 18件ヒット

• 9件が対象特許

Probabilistic latent semantic analysis

https://www.j-platpat.inpit.go.jp/web/all/top/BTmTopSearchPage.action
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＊中間層：2層

＊エポック数：1,000

＊最大探索数：100

＊使用プロセス：10

4.DL(Deep Learning)の適用事例_01：予測のAI

2,000人

500人



会員番号 真偽 予測 正解 ランク.S ランク.A ランク.B ランク.Z 金額PI 価格 数量PI F（顧客） 金額 数量 バスケット頻度 F（商品）

378 TRUE Z Z 2% 9% 2% 87% 4224 88 48 1 4224 48 4224 1 TRUE FALSE
137 TRUE Z Z 2% 9% 2% 87% 2040 85 24 1 2040 24 2040 1 全体 500 322 64% 178 36%

72 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1 Sランク 18 0 0% 18 100%

229 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1 Aランク 118 44 37% 74 63%

277 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1 Bランク 82 0 0% 82 100%

287 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1 Zランク 282 278 99% 4 1%

339 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1
388 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1
407 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1
451 TRUE Z Z 2% 12% 11% 76% 70 70 1 1 70 1 70 1

6 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
15 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
46 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
81 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
104 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
158 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
187 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
191 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
231 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1
270 TRUE Z Z 4% 31% 27% 38% 398 398 1 1 398 1 398 1

会員番号 真偽 予測 正解 ランク.S ランク.A ランク.B ランク.Z 金額PI 価格 数量PI F（顧客） 金額 数量 バスケット頻度 F（商品）

409 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 1114 796 3 12 3980 10 3980 6
265 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 1044 716 5 9 1613 7 1613 5
86 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 632 554 4 12 1030 5 1030 4
314 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 952 874 4 9 952 4 952 3
371 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 1422 1338 6 40 3326 14 3326 11
19 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 548 387 6 24 1053 13 1053 7
178 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 431 314 5 12 548 6 548 4
400 TRUE A A 8% 53% 20% 19% 370 275 4 9 370 4 370 3
132 TRUE A A 8% 53% 20% 18% 977 579 3 6 1158 4 1158 3
197 TRUE A A 8% 53% 20% 19% 442 304 3 6 774 5 774 4

328 TRUE A A 6% 37% 19% 37% 95 81 1 6 567 7 567 6
185 TRUE A A 7% 40% 17% 35% 135 81 2 6 808 10 808 6
84 TRUE A A 7% 41% 19% 33% 99 79 1 4 397 5 397 4
416 TRUE A A 7% 42% 19% 32% 103 82 1 4 411 5 411 4
217 TRUE A A 7% 42% 18% 33% 1459 796 4 8 2786 7 2786 4
105 TRUE A A 7% 42% 19% 32% 106 85 1 4 425 5 425 4
66 TRUE A A 7% 42% 23% 28% 182 170 2 16 747 9 747 8
3 TRUE A A 7% 42% 18% 32% 100 75 1 3 300 4 300 3

372 TRUE A A 7% 43% 19% 31% 109 87 1 4 437 5 437 4
116 TRUE A A 8% 44% 18% 30% 109 82 1 3 326 4 326 3 11

ZランクとAランク：学習データ：2,000人、検証データ500人：水

バスケットで予測

• バスケット金額

• バスケット点数

• 価格



会員番号 真偽 予測 正解 ランク.S ランク.A ランク.B ランク.Z 金額PI 価格 数量PI F（顧客） 金額 数量 バスケット頻度 F（商品）

251 FALSE A S 8% 53% 20% 18% 669 574 4 36 2074 11 2074 9 TRUE FALSE
82 FALSE A S 8% 53% 20% 18% 816 557 6 27 2071 22 2071 9 全体 500 322 64% 178 36%

71 FALSE A S 8% 53% 20% 18% 387 298 1 10 3874 13 3874 10 Sランク 18 0 0% 18 100%

497 FALSE A S 8% 52% 20% 19% 327 241 4 27 1619 21 1619 14 Aランク 118 44 37% 74 63%

94 FALSE A S 8% 50% 20% 22% 192 158 2 20 1035 13 1035 10 Bランク 82 0 0% 82 100%

113 FALSE A S 8% 50% 20% 22% 227 158 3 24 1347 17 1347 12 Zランク 282 278 99% 4 1%

330 FALSE A S 8% 50% 20% 22% 224 156 3 22 1248 16 1248 11
167 FALSE A S 8% 50% 20% 22% 188 158 2 24 1109 14 1109 12
343 FALSE A S 8% 48% 21% 23% 191 170 2 18 935 11 935 9
244 FALSE A S 7% 40% 19% 34% 98 81 1 14 1375 17 1375 14

210 FALSE Z S 2% 14% 12% 72% 82 82 1 9 737 9 737 9
274 FALSE Z S 2% 14% 12% 72% 84 84 1 11 921 11 921 11
252 FALSE Z S 3% 26% 21% 50% 158 158 2 28 1113 14 1113 14
254 FALSE Z S 3% 26% 21% 50% 158 158 2 38 1499 19 1499 19
291 FALSE Z S 4% 21% 11% 64% 324 157 4 28 2276 29 2276 14
301 FALSE Z S 5% 22% 12% 61% 381 159 5 24 1850 23 1850 12
228 FALSE Z S 6% 36% 19% 38% 94 81 1 13 1219 15 1219 13
468 FALSE A S 7% 39% 19% 35% 100 85 1 11 1105 13 1105 11

会員番号 真偽 予測 正解 ランク.S ランク.A ランク.B ランク.Z 金額PI 価格 数量PI F（顧客） 金額 数量 バスケット頻度 F（商品）

389 FALSE Z B 4% 30% 27% 39% 881 881 3 6 966 4 966 4
149 FALSE Z B 3% 30% 27% 39% 796 796 2 4 796 2 796 2
304 FALSE Z B 4% 32% 27% 38% 453 453 2 4 453 2 453 2
17 FALSE Z B 4% 31% 27% 38% 398 398 1 2 796 2 796 2
311 FALSE Z B 4% 31% 26% 39% 298 298 1 2 596 2 596 2
422 FALSE Z B 4% 31% 26% 39% 298 298 1 2 596 2 596 2
350 FALSE Z B 4% 31% 26% 39% 266 266 2 4 266 2 266 2
275 FALSE Z B 4% 31% 25% 40% 239 239 2 4 239 2 239 2
393 FALSE Z B 3% 27% 22% 47% 178 178 2 4 178 2 178 2
317 FALSE Z B 3% 27% 22% 47% 173 173 2 4 173 2 173 2

324 FALSE Z B 4% 20% 11% 65% 1232 616 4 4 1232 4 1232 2
157 FALSE Z B 4% 22% 12% 62% 320 160 4 4 320 4 320 2
58 FALSE Z B 2% 13% 12% 74% 78 78 1 2 156 2 156 2
59 FALSE Z B 2% 13% 12% 74% 78 78 1 2 156 2 156 2
98 FALSE Z B 2% 13% 12% 74% 78 78 1 2 156 2 156 2
124 FALSE Z B 2% 13% 12% 74% 78 78 1 2 156 2 156 2
294 FALSE Z B 2% 13% 12% 74% 78 78 1 2 156 2 156 2
421 FALSE Z B 2% 13% 12% 74% 78 78 1 2 156 2 156 2
445 FALSE Z B 2% 13% 12% 74% 78 78 1 2 156 2 156 2
363 FALSE Z B 5% 23% 12% 60% 156 78 2 2 312 4 312 2 12

バスケットで予測

• バスケット金額

• バスケット点数

• 価格

SランクとBランク：学習データ：2,000人、検証データ500人：水
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参考：DL(Deep Learning)の適用事例：予測のAI

95% 1,473 1,552

日付 曜日 数量.予測 数量 気温 気温差 最高気温 最低気温 降水量 日照時間 平均風速 金額 ID客数 バスケット頻度 F（頻度） 金額PI 数量PI 価格 価格差
10月14日 金 94% 81 86 15.1 -1.3 19 11.7 0 4 1.1 6778 68 100 1 98 1.25 79 0
10月15日 土 70% 89 128 15.7 0.6 22.7 9.9 0 10.2 0.8 10184 81 126 1 124 1.56 80 1
10月16日 日 68% 84 124 16.8 1.1 23.5 11 0 5.7 0.8 9742 85 115 1 115 1.46 79 -1
10月17日 月 140% 70 50 17.3 0.5 18.9 15.6 10 0 1.1 4241 42 101 1 101 1.19 85 6
10月18日 火 101% 94 93 21.2 3.9 26.4 17.3 0.5 7.6 0.9 7932 68 117 1 117 1.37 85 0
10月19日 水 104% 85 81 20.9 -0.3 24.5 18.3 0 4.6 0.7 6388 60 106 1 106 1.35 79 -6
10月20日 木 101% 88 87 21.9 1 28.4 16.6 0 10 1.9 6708 63 106 1 106 1.38 77 -2
10月21日 金 128% 80 63 18.2 -3.7 21.8 15.3 0 5.3 1.7 4944 49 101 1 99 1.26 78 1
10月22日 土 71% 77 108 16.1 -2.1 17.7 14.2 0 0 1.5 8644 73 118 1 118 1.48 80 2
10月23日 日 78% 84 108 17.8 1.7 22.2 14.2 0 5 1.7 8504 80 106 1 106 1.35 79 -1
10月24日 月 172% 90 52 14.8 -3 19.1 11.1 0 8.7 1.2 4402 41 107 1 102 1.21 85 6
10月25日 火 90% 83 92 12.4 -2.4 16.2 8.4 1 2.3 0.8 7839 70 112 1 112 1.31 85 0
10月26日 水 125% 93 75 19.2 6.8 26.5 12.2 0 9.8 0.8 5900 56 105 1 102 1.29 79 -6
10月27日 木 125% 86 69 18.7 -0.5 22.5 12.5 0 7.9 2.7 5422 51 106 1 106 1.35 79 0
10月28日 金 96% 58 61 11.3 -7.4 13.9 9.6 13 0 1.5 4858 43 113 1 113 1.42 80 1
10月29日 土 85% 79 93 15.9 4.6 22 11 0.5 1.1 2.6 7150 65 110 1 110 1.43 77 -3
10月30日 日 66% 72 108 11.3 -4.6 13.4 9.6 0.5 0 0.8 8280 69 120 1 118 1.54 77 0
10月31日 月 108% 80 74 13.4 2.1 18.1 8.8 0 3.5 1 5708 63 91 1 91 1.17 77 0

• 学習データ：約5週間、検証データ：約2週間

• エポック数：1,000、最大探索数：100、使用プロセス：10

• 中間層：1



日付 曜日 気温 気温差 最高気温 最低気温 降水量 日照時間 平均風速 金額 ID客数 バスケット頻度 F（頻度） 金額PI 数量PI 価格 価格差 数量
9月1日 木 26.8 0 32.5 20.3 0 9.7 0.9 6428 55 117 1 115 1.45 79 0 81
9月2日 金 26.7 -0.1 31.3 22.6 0 7.1 1.3 8448 76 111 1 110 1.38 80 1 106
9月3日 土 27.2 0.5 32.1 24.4 0 7.5 1.7 10272 88 117 1 118 1.48 80 0 129
9月4日 日 26.9 -0.3 32.4 23.5 3 5.2 1.2 11196 95 118 1 118 1.49 79 -1 142
9月5日 月 28.6 1.7 34.1 24.5 0 10 1.3 6584 65 101 1 101 1.18 86 7 77
9月6日 火 29.3 0.7 33.6 25.6 0 10 1.5 7361 68 108 1 108 1.26 86 0 86
9月7日 水 27.6 -1.7 32 25.1 7 3 1.2 3864 38 102 1 99 1.15 86 0 45
9月8日 木 26.1 -1.5 29.9 23.6 4 0.9 1.1 2744 25 110 1 110 1.28 86 0 32
9月9日 金 27.3 1.2 32 22.9 0 3.3 0.9 3284 25 131 1 131 1.52 86 0 38
9月10日 土 26.7 -0.6 31 23.8 0 5.9 1.4 5555 45 123 1 123 1.44 85 -1 65
9月11日 日 24.2 -2.5 26.9 22.1 1 0.8 0.9 7755 52 149 1 149 1.73 86 1 90
9月12日 月 25 0.8 28.5 22.7 0 1.8 1.6 5394 39 138 1 138 1.62 86 0 63
9月13日 火 22.7 -2.3 24.2 21.1 31 0 1.2 4543 45 101 1 101 1.2 84 -2 54
9月14日 水 23 0.3 26.6 20.4 0.5 0.9 0.8 6934 64 108 1 108 1.38 79 -5 88
9月15日 木 23.8 0.8 26.5 22.4 17.5 0 0.4 6136 68 90 1 90 1.13 80 1 77
9月16日 金 23 -0.8 24.7 21.5 0 0 0.6 6338 63 101 1 99 1.27 78 -2 81
9月17日 土 25.4 2.4 30 21.6 0 4 0.6 8994 77 117 1 115 1.45 80 2 113
9月18日 日 23.7 -1.7 26.9 22.1 3 0 1.1 10574 82 129 1 129 1.62 80 0 133
9月19日 月 21.1 -2.6 22.7 19.3 19.5 0 1.4 6652 59 113 1 113 1.42 79 -1 84
9月20日 火 19 -2.1 19.9 17.6 87.5 0 2.6 3816 38 100 1 100 1.18 85 6 45
9月21日 水 20.2 1.2 23.3 17.7 0.5 0.1 1.2 3008 27 111 1 111 1.3 86 1 35
9月22日 木 19.4 -0.8 20.7 18.1 49 0 1.6 3263 29 113 1 113 1.31 86 0 38
9月23日 金 20.9 1.5 22 19.6 16 0 0.4 1885 19 99 1 99 1.16 86 0 22
9月24日 土 21.8 0.9 23.6 20.5 9 0 0.9 5324 32 166 1 166 1.94 86 0 62
9月25日 日 23.7 1.9 28.9 20 0 4.2 0.7 7033 52 135 1 135 1.58 86 0 82
9月26日 月 25.3 1.6 29.9 21.8 0.5 3.6 0.9 4796 38 126 1 126 1.47 86 0 56
9月27日 火 25.9 0.6 30 22.8 0 2.8 0.8 7510 63 119 1 119 1.4 85 -1 88
9月28日 水 26.2 0.3 31.1 23.6 0 2.6 1 3946 31 127 1 127 1.48 86 1 46
9月29日 木 24.7 -1.5 28 22.6 0.5 0.4 1.4 2310 24 96 1 96 1.13 86 0 27
9月30日 金 21.8 -2.9 24.2 20 0 1.8 1 2847 27 105 1 105 1.22 86 0 33
10月1日 土 20.3 -1.5 21.8 18.5 0 0 1.4 4650 35 133 1 133 1.54 86 0 54
10月2日 日 23.2 2.9 28.5 18.6 0 9.6 0.5 5758 48 120 1 120 1.4 86 0 67
10月3日 月 22.3 -0.9 24.9 20.5 0.5 0 0.7 6408 59 109 1 107 1.25 85 -1 75
10月4日 火 25.4 3.1 31.8 19.6 0 6.5 1.5 10220 70 146 1 144 1.68 86 1 119
10月5日 水 23 -2.4 25.8 20 0 0.7 1.1 1794 16 112 1 112 1.31 85 -1 21
10月6日 木 26 3 31 20.3 0 8.2 2.4 4204 38 111 1 111 1.29 86 1 49
10月7日 金 21.2 -4.8 24.7 18.7 0 6 2.2 3160 29 109 1 109 1.28 85 -1 37
10月8日 土 19.1 -2.1 24 16.9 14 0.1 1 4902 33 149 1 149 1.73 86 1 57
10月9日 日 22.2 3.1 25.6 18.2 11 0.3 2.5 3761 32 118 1 118 1.38 85 -1 44
10月10日 月 18.1 -4.1 19.3 16.8 0 0.2 1.6 3102 28 111 1 111 1.29 86 1 36

14

Deep Learningのための学習データ

ID-POSデータ説明変数(天候データ）

1976年から2019年まで：約40年



参考：特許検索：Deep Learning
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特許庁：
• https://www7.j-

platpat.inpit.go.jp/tjk/tokujitsu/tjkt/T

JKT_GM201_SearchResultEasy

• ディープラーニングで検索：

• 105件ヒット

• 特許公開：12件

• 機械学習で検索：

• 2,768件ヒット

https://www7.j-platpat.inpit.go.jp/tjk/tokujitsu/tjkt/TJKT_GM201_SearchResultEasy
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5.BNのID-POSデータ適用事例：推論のAI

天然水南アルプス_ケース

50.00％：7.5倍

推論

天然水南アルプス

48.50％

天然水南アルプス_ケース

6.63％

現状



条件付き確率：

• P（Y｜X）：Xが条件

＝P（X、Y）/P（X)

⇒P（ｘ、Y)＝P（Y｜X)×P（X)

交換：時間

• P（X｜Y）：Yが条件

＝P（X、Y）/P（Y)

代入：ベイズの定理

• P（X｜Y)＝P（Y｜X）P（X)/P（Y)

逆方向 順方向

X＝原因、Y＝結果

⇒結果から原因を探る（時間の逆転）

＊結果を条件として、原因を探ることができる。

• 事前確率⇒情報⇒事後確率

• 情報の精度を検証する。

参考：リフト値：同値

• P（X|Y)/P(X)＝ P（Y|X)/P(Y)

参考：ベイジアンネットワーク：ベイズの定理：リフト値
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キーワード：

• 時間、因果逆転、効果

U

X Y

U

X Y

BN適用のポイント：

• 結果から原因を推定(因果逆転：時間）

⇒ベイズの定理の応用

• テストの精度(効果）

• これで良いか、さらに、追加するか？

• 最小で最大の効果、バランスを求める。



参考：特許検索：Bayesian Network
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特許庁：
• https://www7.j-

platpat.inpit.go.jp/tjk/tokujitsu/tjkt/T

JKT_GM201_SearchResultEasy

• ベイジアンで検索：

• 421件ヒット

https://www7.j-platpat.inpit.go.jp/tjk/tokujitsu/tjkt/TJKT_GM201_SearchResultEasy
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調味料 惣菜 深夜 調味料 惣菜 深夜

特許事例


